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Р .  А .  Ш И Р И Н О В  •  Л .  А .  Г А Р Д А Ш О В А  •  Д .  Р .  Б О Г Д А Н О В А  

Аннотация. Современный мир меняется в соответствии с изменениями информационных технологий. 
Последние постепенно становятся частью самых различных сфер жизни человека, что указывает на зна-
чимость регулярного обновления данных о разработке тех или иных методов глубокого обучения и ра-
боты с большими данными. Глубокое обучение (Deep Learning) в рамках различных алгоритмов обра-
ботки данных, а также подобранных компьютерных систем позволяет вычленить ряд методов, предо-
ставляющих высокий процент точности анализа эмоций. Считается необходимым провести анализы со-
временных методов глубокого обучения (Deep Learning), которые используются для распознавания 
эмоций. Акцент делается на работы зарубежных исследователей, которые на современном этапе ак-
тивно изучают возможности распознавания эмоций человека при помощи больших данных, машинного 
и глубокого обучения. В итоге отмечается, что методы Deep Learning на уровне психологического тести-
рования позволяют не только распознавать эмоции человека, но также прогнозировать возможности 
принятия решений в различных ситуациях, прогнозировать рисковые ситуации и выявлять сильные 
и слабые стороны участников исследования. Это говорит о том, что и в отечественных разработках дан-
ное направление необходимо развивать и внедрять в социально-экономическую, а также политико-пра-

вовую сферы. 

Ключевые слова: глубокое обучение; большие данные; эмоциональное состояние; распознание эмо-
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ВВЕДЕНИЕ 

В современном мире информация – основа всех направлений человеческой деятельности. 

Однако для принятия решений руководству организации, правоохранительным органам или 

представителям правительства не всегда бывает достаточно только информационной состав-

ляющей, так как ряд волевых действий основываются на эмоциональной (психологической) 

составляющей личности. 

Как результат, зарубежные исследователи на протяжении последних лет активно изучают 

возможности ускоренной обработки больших данных, накапливаемых из результатов психо-

логических тестов, медицинских показателей, а также доступной информации из социальных 

сетей. Часть изученных за рубежом методов находит применение и в отечественных условиях. 

Так, анализ видео- и фотодокументов с помощью возможностей нейросети используется как 

правоохранительными органами, так и в крупных холдингах. Так же, как и оценка звуковых 

колебаний голоса в различных ситуациях на основе методов Deep Learning (глубокого обуче-

ния) позволяет нейросети выдавать необходимую информацию в области принятия решений.  

Последнее особенно значимо, так как прошло несколько лет с тех пор, как инновационные 

технологии позволили собирать, распознавать и анализировать эмоции человека без привле-

чения систем коммуникации, которые имели высокий уровень погрешности. 

Важно отметить, что распознавание эмоций – тема сложная и в то же время новая.  

Несмотря на то, что и в отечественной, и в зарубежной литературе периодически появляются 

новые публикации о разработках методов выявления и распознавания человеческих эмоций 

(например, [Бог21, Жум23, Лат24, Мав23, Саз23,]), говорить о том, что сегодня существуют 

общепринятый подход или единство решений в данном направлении, преждевременно. 

https://elibrary.ru/DAWGEI
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Все это актуализирует изучение тех методов, которые популяризируются в зарубежных 

источниках, что обусловлено и тем, что взаимодействие/сотрудничество между человеком 

и машинами (компьютерами) существует в различных средах. Как следствие, сегодня возни-

кает потребность в выявлении эмоций для организации управленческих решений. 

ОБЗОР СОВРЕМЕННЫХ ПУБЛИКАЦИЙ 

Система распознавания эмоций и возможности ее адаптации к принятию решений зависит 

от ряда факторов, к которым можно отнести как выбранную компьютерную систему,  

так и алгоритмы обработки данных, полученных как от вербального, так и от невербального 

поведения. Ключевым фактором адаптивности компьютера является его способность пони-

мать человеческие эмоции и поведение, в то время как большинство систем не способны  

распознавать эмоциональные состояния человека. И основой для распознавания эмоций  

становятся так называемые аффективные вычисления, нацеленные на автоматическую сверку 

базы данных с предоставляемым материалом для проверки и прогнозирования поведения  

и реакций конкретного человека [Zha20]. 

Опираясь на данные зарубежных публикаций, можно говорить о том, что за последние 

5 лет возможности обращения к методам Deep Learning расширились. Число самих методов 

растет, как и количество алгоритмов, в рамках которых реализуются анализ эмоций и предо-

ставление необходимой для принятия решений информации [Cui20; Wu21]. Но, как отмечают 

исследователи, оптимальным подходом к анализу и распознаванию эмоций является 

не столько подбор алгоритмов, сколько их синтез [Gua21; Pat20]. Так, методы обработки  

звуков и изображений (как видео, так и фото) при помощи сверточной нейросети дают более 

высокие результаты и позволяют предоставить более точный анализ. И если по отдельности 

данные методики в рамках Deep Learning достигали 80–85 % точности, то их объединение дает 

более высокие результаты (до 90 %, как алгоритм CNN-BiLSTM, описанный в [Lu22]). 

С другой стороны, последние исследования показывают, что работа с человеческими  

эмоциями должна учитывать не только вероятности и заданные алгоритмом критерии,  

но и другие переменные, которые указывают на уникальность человека, его способность  

воспринимать и перерабатывать информацию, психологические особенности и склонности 

[Gre20, Már19]. 

Так, важным направлением в развитии методов Deep Learning в области распознания  

эмоций человека является расширение возможностей такой системы, как BCI. Это компью-

терная система связи, которая анализирует сигналы, производимые нейронной активностью 

центральной нервной системы, или как ее называют интерфейс «мозг – компьютер» [Hos19, 

Hus22]. В рамках принятия решения в основу алгоритма положено намеренье, которое посы-

лает/генерирует мозговые сигналы, преобразуемые в команды для выходного устройства 

[Iqb21, Zha20]. 

Cовременные методы – это не только анализ данных, но также широкое применение раз-

личных вариантов построения работы с нейросетью (табл.1). Последняя сама способна распо-

знавать, имитировать и прогнозировать варианты эмоционального отклика  

человека на те или иные данные. Кроме того, сама система работы с инновациями предпола-

гает разнообразные подходы к применению той или иной архитектуры сети, что имеет  

большое значение в области распознавания эмоций, необходимых для принятия решений 

[Dom20; Nta21]. И необходимо отметить, что методы распознания эмоций постепенно разви-

ваются. В конце ХХ века в их основе лежали простые алгоритмы, основанные на анализе упро-

щенных и систематизированных данных. Но уже в начале 2000-х происходит прорыв  

в построении алгоритмов и применении инноваций в данном направлении, а разработка  

систем машинного и глубокого обучения ускорила данный процесс [Don21, Gre20].  

За последние несколько лет эти методы преобразовались и усовершенствовались (табл. 2).  

Вырос процент точности предоставляемых данных, а кроме того, появилась возможность про-

верять несколько уровней эмоционального состояния человека. 
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Таблица 1  

Методы Deep Learning для распознавания эмоций человека на основе зарубежного опыта 

№ 
п/п Метод Ссылка Расшифровка 

1 BiLSTM [Jos20, Yan20] Метод анализа, основанный на использовании двунаправленной 

сети с долговременной краткосрочной памятью 

2 LSTM [Gar19, Has20, Sha20] Методика, опирающаяся на многозадачную систему анализа 

данных рекуррентной нейронной сетью 

3 RACNN [Cui20, Hua21, Kul21] Оценка эмоционального состояния осуществляется на основе 

регионально-асимметричной сверточной нейронной сети 

4 BiDCNN [Fio20, Kha20, Li22] Инструмент распознавания эмоций опирается на систему, 

предполагающую применение сверточной нейронной сети 

с двухполушарной дискриминацией 

5 DECNN [Liu20, Sak21, Son21] В основе метода лежит динамическая эмпирическая сверточная 

нейронная сеть, позволяющая быстро и точно определять 

и распознавать широкий спектр эмоций 

 

Как показано в табл. 2, методы, основанные на глубоком обучении и предполагающие  

работу с эмоциями человека, основываются как на общедоступных, так и на собственных  

базах данных. Но точность предоставляемых результатов зависит не только от введенного  

алгоритма, но также и от числа уровней проверки и от заданных классов самих проверяемых 

эмоций. В то же время, как уже отмечалось ранее, исследователи указывают на то, что опти-

мальным решением является объединение методов. Так, CNN+SVM, CNN-BiLSTM или 

Merged LSTM дают более высокий процент точности предоставляемого анализа данных,  

а потому могут оказаться более полезными для реализации принятия решений [Kha20, Li20]. 

Таблица 2  

Deep Learning в современной системе принятия решений 

№ 

п/п 
Метод 

Возможности 
распознания 
эмоций, % 

Характеристика 

1. BiLSTM 72.8 На основе собственного набора данных распознаются как положительные, 

так и отрицательные эмоции 

2. LSTM 87.2–91.3 В зависимости от выбранного алгоритма данный метод позволяет 

не только выявлять эмоции, но и оценивать степень возбуждения 

и вовлеченности человека. На основе заложенного алгоритма 

и стандартного набора данных выявляются глубинные эмоции,  

а также их яркие проявления 

3. RACNN 90–95 Метод двухуровневой проверки, предполагающий распознание 

стандартных и вероятных проявлений эмоций. Основывается  

на заданных параметрах и введенных данных, что позволяет  

расширить охват проведенного анализа 

4. BiDCNN 94.3 В соответствие с направленностью анализа подбирается алгоритм 

выявления различных эмоций на нескольких уровнях: в рамках 

предоставленных данных субъекта и в независимости от его данных. 

Выявляются уровень восприятия, возбуждения, включенность 

и перспективность 

5. DECNN 97.5 Метод позволяет обрабатывать как внедренные данные, так и выходить 

на внешний поиск информации и выявлять широкий спектр 

положительных и отрицательных эмоций 

 

Важно отметить, что в настоящее время исследования распознавания эмоций сосредото-

чены на следующих темах: 
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1) Корреляция между различными типами физиологических сигналов и эмоций. 

2) Методы выбора стимулов для индукции ожидаемых эмоциональных состояний. 

3) Алгоритмы извлечения признаков, характерных для эмоций. 

4) Механистические или причинные модели механизма генерации эмоций. 

5) Методы распознавания эмоций, основанные на многомодальном слиянии информации. 

Однако считается вероятным отметить также необходимость унифицировать существую-

щие данные, так как предложенная информация должна быть доступна для непосредственных 

пользователей, в число которых может войти как среднестатистический предприниматель, так 

и представитель правительства. 

Таким образом, зарубежные исследователи указывают на то, что методики распознавания 

эмоций развиваются довольно быстрыми темпами, и уже сегодня существуют подходы, кото-

рые предоставляют высокий процент точности в расчетах и прогнозировании реакций и форм 

поведения человека, основанных на анализе эмоционального состояния человека. Все под-

ходы могут оказаться полезными в самых различных отраслях: в маркетинге и торговле рас-

познание эмоций может указать на способность человека принять решение о покупке; в воен-

ном деле, космонавтике и аэродинамике подобные программы способны выявить решимость 

или, наоборот, сомнения в рамках выполнения поставленных задач. Распознавание эмоций 

также может применяться в общественном транспорте, например, для повышения безопасно-

сти вождения путем мониторинга эмоционального состояния водителя в реальном времени 

для предотвращения опасного вождения в экстремальных эмоциональных условиях. И важно 

отметить, что распознание эмоций может быть полезно и для других сфер, особенно если пред-

положить возможность синтеза сразу нескольких направлений обработки данных, таких как 

данные психологических тестов, медицинских приборов и информационных баз. Все они  

в совокупности предполагают, что заложенный алгоритм будет раскрывать все возможные 

эмоциональные аспекты, определяющие поведение рассматриваемого субъекта. 

РЕЗУЛЬТАТЫ 

Как ранее отмечалось, современные методы опираются не только на имеющиеся данные 

в области психологии и медицины, но и на соответствующее компьютерное обеспечение. 

И если в прошлом десятилетии данный вопрос решался с трудом, то современные технологии 

готовы предоставить разработчикам как совершенные алгоритмы и проверенные базы данных, 

так и новые системы, основанные на возможностях нейросети. Сами базы данных также 

имеют свои отличия, что формирует определённый перечень преимуществ и недостатков. 

Own Dataset – основывается на ручном вводе данных, обработка и анализ которых опира-

ются на форматы CSV или JSON. Последующая очистка данных происходит на основе биб-

лиотек, в которые загружены метки по выявлению эмоций. Как следствие, недостатком данной 

базы данных можно считать субъективность и высокую вероятность ошибки. В то время как 

к достоинствам относится возможность применения адаптивных систем и обращения  

к различным библиотекам. 

DEAP – база данных, предполагающая структурированное использование результатов  

тестирования по различным классам и группам эмоций, а также их сверку с данными, полу-

ченными по результатам генерирования информации из дополнительных ресурсов. Преиму-

щество данной базы заключается в ее адаптивности и возможности эволюционировать, что 

выражается в активном сочетании этой технологии с другими, нижеописанными системами. 

К недостаткам можно отнести узкий перечень систем измерения эмоциональных колебаний 

(40 наименований эмоциональных состояний рассматриваются с позиции валентности,  

а также возбуждения и доминирования). 

SEED – база, в основе которой лежат результаты медицинских исследований, в частности 

ЭЭГ (электроэнцефалограммы), результаты которой нацелены на изучение эмоциональных 

перепадов. Она сформирована на эмпирически полученных данных и имеет ряд преимуществ, 
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к которым относят объективность, максимальную результативность и точность в анализе эмо-

циональных состояний. К недостаткам относят ограниченный перечень контрольных групп, 

на основе данных которых и формируется рассматриваемая система. 

DREAMER – набор данных, сформированный за счет включения информации, полученной 

от медицинских приборов в результате таких процедур, как ЭКГ и ЭЭГ. Преимуществом  

данной системы является обращение к объективным данным, которые передают непосред-

ственно физиологические реакции. В то время как к недостаткам можно отнести работу  

на основе одного возможного генератора – ЕРОС, что говорит о перспективах дальнейшего 

развития данной базы (считается, что представленные отчеты могут претендовать на более 

высокую объективность, но точность анализа осуществляется только при условии совместной 

работы с другой базой данных). 

AMIGOS – датасет, позволяющий рассмотреть эмоции с разных сторон, как с физиологи-

ческой (за счет включения медицинских показателей), так и результатов дополнительных  

исследований. К преимуществам данной системы можно отнести ее мультимодальность,  

которая позволяет распознавать смены настроения, эмоциональные перепады и даже особен-

ности личностного восприятия. К недостаткам относят недостаточную эмпирическую основу 

[Cui20, Fio20]. 

Следовательно, существующие базы данных, библиотеки и компьютерные системы,  

несмотря на то, что сильно опережают своих предшественников, также нуждаются в доработ-

ках, дополнительных исследованиях и практическом применении. И важно отметить, что  

последнее на данном этапе развито слабо, так как современные методы распознания эмоций 

с применением глубокого обучения освещены недостаточно. 

Безусловно, перечисленные ранее методы Deep Learning, как отдельные, так и их сочета-

ния, также имеют как свои достоинства, так и недостатки, что обусловлено рядом факторов. 

Во-первых, многое зависит от самой сферы применения получаемых отчетов. Во-вторых,  

в зависимости от того, какие были заложены алгоритмы и какая была подобрана архитектура, 

процесс обработки данных может ускоряться или, наоборот, замедляться, а процент точности 

расчетов по-прежнему будет иметь погрешности, которые также необходимо учитывать [Li20, 

Mel20]. Но если говорить о необходимости распознавания эмоций, способствующих приня-

тию решений, то рассмотренные методы с высокой долей вероятности могут оказаться полез-

ными (табл. 3). 

Таблица 3  

Сравнение качеств и недостатков методов Deep Learning 

№ 
п/п 

Методы Основные качества Преимущества Недостатки 

1 BiLSTM Распознание положи-
тельных, нейтральных, 
а также отрицательных 
эмоций. Выявление  
показателей счастья 
и удовлетворённости 

Собственный набор данных поз-
воляет актуализировать инфор-
мацию, дополнять и расширять 
ее направленность, совершен-
ствуя таким образом всю си-
стему сверки и анализа 

Большая вероятность  
погрешности, связанная 
с наличием субъективного 
начала в процессе обра-
ботки и обновления  
информации 

2 LSTM Работа с глубинными 
эмоциями, такими как 
счастье, страх, гнев, 
грусть 

Наличие нескольких наборов 
данных – DEAP и SEED – повы-
шает процент точности отчетов 
по распознаванию эмоций. В за-
висимости от выбранного алго-
ритма возможно выявление 
склонности человека к одному 
из 4 видов стратегии в отноше-
нии процесса принятия реше-
ний: возбуждение, спокойствие, 
нейтральная реакция и стремле-
ние к доминированию 

Разночтения наборов дан-
ных в оценке эмоций 
(DEAP распознает валент-
ность, возбуждение и доми-
нирование, в то время как 
SEED выделяет нейтраль-
ные эмоции, грусть, испуг 
и счастье) приводят к веро-
ятности ошибочного про-
гноза и оценки 
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№ 
п/п 

Методы Основные качества Преимущества Недостатки 

3 RACNN Работа с 2 классами 
эмоций: эмоций воз-
буждения и стагнации 

Опирается не только на стан-
дартный набор данных, но 
также на применение физиоло-
гических данных, полученных 
при помощи медицинских  
приборов 

Разные направленности за-
ложенной системы данных 
(DEAP и DREAMER) ведут 
к выявлению ряда субъек-
тивных оценок 

4 BiDCNN Работа с эмоциональ-
ным состоянием субъ-
екта на основе его дан-
ных, а также получен-
ных данных о нем са-
мом 

Существует вероятность высо-
кого уровня объективности 
предоставленного отчета 

Ограниченная база данных 

5 DECNN Распознавание положи-
тельных и отрицатель-
ных эмоций с высокой 
точностью на всех 
классах реакций 

В основе алгоритма заложено 
разделение анализа на два 
направления: реальная ситуация 
и вероятное стечение обстоя-
тельств. Такой анализ дает низ-
кую вероятность ошибки при 
выявлении реакций на необхо-
димость принятия решений 

Узконаправленная оценка 

6 CNN+SVM Выявление характер-
ных показателей эмоци-
онального состояния, 
как положительного, 
так и отрицательного, 
для двух классов эмо-
ционального состояния 

Широкий спектр данных, полу-
чаемых из различных источни-
ков (DEAP, DREAMER, SEED 
и AMIGOS), повышает процент 
точности предоставляемых про-
гнозов и отчетов 

Сложносопоставимые  
выходные данные по всем 
базам 

7 CNN-
BiLSTM 

Комплексный подход 
к изучению вероятных 
эмоций, основанный 
на анализе звуковых 
и изобразительных  
данных 

Высокая точность результатов, 
высокая скорость анализа, ши-
рокий спектр возможного при-
менения 

Малоизученный метод,  
который требует дополни-
тельных методов обработки 
полученных данных 

8 Merged 
LSTM 

Дает возможность вы-
явления сиюминутных 
реакций, отражающих 
удивление и отвраще-
ние 

Высокий процент точности  
результатов, что обусловлено 
узконаправленным анализом 
4 базовых эмоциональных  
состояний 

Разночтения при проверке 
и сверке получаемых дан-
ных указывают на суще-
ствование ряда просчетов 
в выбранном алгоритме 

 

Как показано в табл. 3, рассмотренные методы имеют как сильные, так и слабые стороны. 

Но если предположить, что их применение возможно в области принятия решений, то все они 

могут оказаться полезными для пользователей. 

Следовательно, в современной практике распознавания эмоций прослеживаются ряд  

тенденций, которые можно обозначить как стремление к получению более совершенных дан-

ных и точных результатов. Но рассмотренные современные методы Deep Learning имеют как 

недостатки, так и преимущества, что говорит о том, что выбор того или иного способа обра-

ботки данных, связанных с выявлением эмоций и вычислением возможностей по принятию 

тех или иных решений, лежит на самих пользователях. Однако последние плохо представляют 

области практического применения полученной информации. 

ОБСУЖДЕНИЕ 

Распознавание эмоций является ключевым компонентом аффективных вычислений. Это 

междисциплинарная область, которая охватывает компьютерную науку, ИИ, психологию 

и когнитивную нейронауку. Человеческие эмоции можно идентифицировать по выражению 

лица, речи, поведению или физиологическим сигналам. При этом полученные данные можно 
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признать субъективными, и даже физиологические сигналы не способны предоставить объек-

тивного ответа в процессе анализа эмоционального состояния человека (несмотря на то, что 

принято считать, что сигналы, считанные ЭЭГ, могут предоставить достаточную информа-

цию). Но только в совокупности указанные способы могут предоставить более полную кар-

тину эмоционального состояния человека. 

Но как отмечалось ранее, практическое применение многочисленных исследований  

в области выявления и распознавания эмоций человека развито недостаточно. 

Во-первых, существуют не так много сфер, в которых реально необходимо прохождение 

сложных тестов на возможности принятия решений, быстрого реагирования и стрессоустой-

чивости. 

Во-вторых, на данном этапе существует проблема доступного применения рассмотренных 

методов и баз данных, так как не существует мобильных и простых в использовании устройств 

для проверки и быстрого анализа данных об эмоциональных состояниях тестируемых и их 

способности принимать решения в той или иной области. 

В-третьих, несмотря на то, что уже многие исследователи указывают на необходимость 

объединения методов и алгоритмов распределения признаков эмоциональных состояний, 

на данном этапе отсутствует единое мнение об оптимальном подходе к реализации поставлен-

ной задачи. 

Как следствие, ни у зарубежных, ни у отечественных исследователей нет четкого представ-

ления о возможностях применения указанных методов на практике. Вместе с тем все исследо-

ватели указывают на то, что именно за методами Deep Learning будущее в области распозна-

ния эмоций. Так, считается, что проблемы принятия решений смогут обезопасить руководство 

различных предприятий от множества экономических рисков, а военную сферу – от ошибок 

в подготовке и выборе ответственных лиц. 

Поэтому можно предположить, что в дальнейшем ключевыми темами для обсуждения  

технологического развития самых различных сфер, в которых имеет определённое значение 

процесс принятия решений, могут служить следующие: 

–  разработка единого алгоритма распознавания эмоций и вероятности принятия решений, 

основанного на высоких процентах точности и объективности проведенного анализа; 

–  организация технологического сопровождения проводимых аналитических исследова-

ний, что предполагает разработку удобного и мобильного оборудования, которое может быть  

доступно для среднестатистических пользователей; 

–  создание соответствующего методологического сопровождения, предполагающего  

соответствующее обучение и распространение простых систем организации проверок и выяв-

ления эмоциональных изменений. 

Кроме того, считается необходимым обобщить мнение исследователей и отметить, что 

в ближайшей перспективе стоит задача расширения баз данных, что напрямую связано с оп-

тимизацией ранее разработанных методов и, возможно, разработкой новых, более совершен-

ных и эффективных методов. 

Все это указывает на то, что на данном этапе вопрос реализации методов Deep Learning 

в самых различных сферах жизни общества актуальный, но требующий доработки и дальней-

шего развития не только в области новых методов, но и в плане оптимизации соответствую-

щего оборудования и методологического сопровождения. Все это возможно только при усло-

вии роста интереса у общественности, что говорит о необходимости популяризации рассмат-

риваемой темы. 

ЗАКЛЮЧЕНИЕ  

Представленный обзор не может быть исчерпывающим, так как каждый год разрабатыва-

ются новые методы, дорабатываются и усовершенствуются старые подходы и методики  

обработки данных. Кроме того, на сегодняшний день различные методы Deep Learning  
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постепенно внедряются в самые различные сферы, так как на уровне психологического тести-

рования они позволяют не только распознавать эмоции человека, но и прогнозировать воз-

можности принятия решений в различных ситуациях, прогнозировать рисковые ситуации 

и выявлять сильные и слабые стороны участников исследования. Это говорит о том, что  

и в отечественных условиях необходимо развивать и внедрять данное направление в соци-

ально-экономические и политико-правовые сферы. 
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Title: Brief analysis of Deep Learning methods for emotional state recognition of a human for decision-making.  

Abstract: The modern world is changing in accordance with changes in information technology. The latter are gradually becoming 
part of a wide variety of spheres of human life, which indicates the importance of regularly updating data on the development of 
certain methods of deep learning and working with big data. Deep Learning within the framework of various data processing 
algorithms, as well as selected computer systems, allows you to identify a number of methods that provide a high percentage of the 
accuracy of emotion analysis. It is considered necessary to analyze modern methods of deep learning, which are used to recognize 
emotions. The focus is on the work of foreign researchers who, at the present stage, are actively exploring the possibilities of 
recognizing human emotions using big data, machine learning and deep learning. In conclusion, it is noted that Deep Learning 
methods, at the level of psychological testing, allow not only to recognize human emotions, but also to predict decision-making 
opportunities in various situations, predict risky situations and identify the strengths and weaknesses of the study participants. Which 
suggests that in modern Russia this direction needs to be developed and implemented in the socio-economic, as well as political and 
legal spheres. 

Key words: Deep Learning; big data; emotional state; emotion recognition; decision-making. 
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